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Abstrak—STIKOM Tunas Bangsa merupakan salah satu perguruan tinggi swasta terbaik yang ada di kota Pematangsiantar. Dengan
banyak nya perguruan tinggi yang ada di kota Pematangsiantar tentunya menimbulkan persaingan dalam menarik minat calon
mahasiswa baru. Agar dapat tetap mempertahankan jumlah mahasiswa tiap tahunnya pihak perguruan tinggi harus tahu faktor apa
yang menjadi pendorong utama bagi calon mahasiswa/i untuk melanjutkan studi nya di STIKOM Tunas Bangsa. Tujuan penelitian
ini adalah untuk mengetahui faktor utama siswa lulusan SMU/SMK dalam melanjutkan studi di STIKOM Tunas Bangsa. Data
diperoleh dari kuisoner yang kemudian diolah menggunakan data Mining dengan Algoritma C4.5 dan diuji dengan software Rapid
Miner. Berdasarkan hasil penelitian dapat disimpulkan bahwa ada enam (6) pola yang dihasilkan pada kasus peminatan
terhadap calon mahasiswa yang akan berkuliah di STIKOM Tunas Bangsa, dimana tiga (3) dari rules tersebut menghasilkan
keputusan minat dan tiga (3) rules menghasilkan keputusan tidak minat. Salah satu rules yang dihasilkan ialah Jika Rekomendasi =
Pernah, dan Kesesuaian Jurusan = Sesuai, maka hasilnya Minat. Rekomendasi dari orang sekitar menjadi faktor pendukung
utama untuk siswa lulusan SMU/SMK untuk melanjutkan kuliah di STIKOM Tunas Bangsa Pematangsiantar.

Kata Kunci: Pola Minat; C4.5; Data Mining; Rapid Miner; Analisis

Abstract—STIKOM Tunas Bangsa is one of the best private universities in the city of Pematangsiantar. With so many universities in
the city of Pematangsiantar, it certainly creates competition in attracting prospective new students. In order to maintain the number of
students each year, universities must know what factors are the main drivers for prospective students to continue their studies at
STIKOM Tunas Bangsa. The aim of this research is to determine the main factors for high school/vocational school graduate
students in continuing their studies at STIKOM Tunas Bangsa. Data was obtained from questionnaires which were then processed
using data mining with the C4.5 algorithm and tested with Rapid Miner software. Based on the research results, it can be concluded
that there are six (6) patterns produced in cases of interest in prospective students who will study at STIKOM Tunas Bangsa, where
three (3) of these rules result in interest decisions and three (3) rules result in no interest decisions. One of the resulting rules is if
Recommendation = Never, and Suitability of Department = Appropriate, then the result is Interest. Recommendations from local
people are the main supporting factor for high school/vocational school graduate students to continue studying at STIKOM Tunas
Bangsa Pematangsiantar.

Keywords: Interest Patterns; C4.5; Data Mining; Rapid Miner; Analysis

1. PENDAHULUAN

Pendidikan memiliki peranan yang sangat penting bagi suatu bangsa, biasanya tingkat kemajuan suatu bangsa
dipengaruhi oleh kualitas pendidikan bangsa tersebut. Pendidikan akan menghasilkan sumber daya manusia yang
berkualitas baik dari segi spiritual, intelegensi, kemampuan dan pendidikan adalah sebuah proses untuk menghasilkan
generasi penerus bangsa(Anggraeni et al., 2021; M.SYARIFUDDIN YUSUF, 2021; Nathan & Scobell, 2012; Yekti
Pawestri, 2022). Pendidikan tinggi ialah jenjang pendidikan setelah sekolah menengah yang meliputi program
diploma, program sarjana, program magister, program doktor, program profesi, serta program spesialis, yang
diselenggarakan oleh perguruan tinggi. Perkembangan sebuah perguruan tinggi, salah satunya dilihat berdasarkan
jumlah mahasiswa yang diperoleh setiap tahunnya. Perguruan tinggi terutama untuk swasta, perolehan mahasiswa
setiap tahunnya menjadi faktor utama dalam berkembangnya perguruan tinggi tersebut (Adenuddin Alwy, 2022; Joni et
al., 2021; Ninh et al., 2020; Ramdhan & Nufriana, 2019; Sholihin & Ariyani, 2023).

Penerimaan mahasiswa/i baru merupakan kegiatan tahunan yang dilaksanakan setiap perguruan tinggi dan
perguruan tinggi swasta. Kegiatan penerimaan mahasiswa/i baru tentu saja merupakan bagian terpenting dalam
kehidupan perguruan tinggi untuk mempertahankan jumlah mahasiswa/i serta meningkatkan calon mahasiswali.
Kota Pematangsiantar memiliki banyak perguruan tinggi, dimana hal tersebut menjadi tantangan bagi tiap-tiap
perguruan tinggi dalam menarik minat calon mahasiswa/i untuk mendaftar di perguruan tinggi tersebut karena
dengan banyaknya perguruan tinggi yang ada tentu saja calon mahasiswa/i juga memiliki banyak pilihan untuk
menentukan dimana mereka akan berkuliah. Sangat penting untuk pihak kampus untuk mengetahui pola minat
siswa lulusan SMU/SMK untuk melanjutkan kuliah serta faktor utama yang mendorong minat calon mahasiswa/l untuk
berkuliah sehingga mampu bersaing dengan perguruan tinggi lainnya. Data yang digunakan pada penelitian ini adalah
data yang diperoleh dari kuisioner yang dibagikan penulis kepada siswa SMU/SMK dengan jumlah 80 responden.
Penyelesaian masalah pada penelitian ini penulis menggunakan algoritma C4.5 (Abdelsamea et al., 2022; Alam Jusia et
al., 2019; Aswathy & Jagannath, 2020; Dharma et al., 2019; Ouddai et al., 2023; Seyedan & Mafakheri, 2020;
Tahirovi¢ & Krivi¢, 2023; Yuli Mardi, 2019). Algoritma C4.5 merupakan salah satu metode dalam membuat
decesion tree berdasarkan training sample yang telah tersedia. Algoritma C4.5 memiliki kelebihan pada klasifikasi
pohon keputusan dari pada algoritma lainnya. Algoritma C4.5 dapat menghasilkan pohon keputusan yang mudah
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memberikan kesan, memiliki tingkat akurasi yang tepat dan dapat diterima, efisien dalam menangani atribut bertipe
diskret serta numerik (Dr. V. Suma, 2020; Hakkoum et al., 2023; Srisook et al., 2022; Tolan et al., 2023; Zeng et al.,
2019).

Beberapa penelitian sebelumnya yang menjadi rujukan penelitian ini diantaranya : Penelitian Prediksi
Minat Calon Mahasiswa memilih perguruan Tinggi Menggunakan Algoritma C4.5 dari 25 data sampel sebagai
training dataset dengan 5 data penilaian. Hasil dari prediksi pada penelitian ini menghasilkan akurasi 100%
dengan 120 testing dataset. Penelitian kecenderungan calon mahasiswa memilih perguruan tinggi dengan menggunakan
metode analisis faktor. Berdasarkan analisis dan pembahasannya menyimpulkan bahwa dari 25 variabel
menghasilkan 5 faktor yang mewakili mereka , yakni faktor kepercayaan terhadap lembaga, faktor biaya pendidikan,
faktor layanan dan fasilitas, faktor promosi internal, serta faktor aksebilitas.

Dari penelitian ini nantinya akan memberikan model pola dalam bentuk decision tree agar dapat mengetahui
model marketing terhadap calon mahasiswa/i yang akan mendaftar ke STIKOM Tunas Bangsa dengan melihat faktor
yang paling dominan.

2. METODOLOGI PENELITIAN

2.1 Pendahuluan

Metodologi penelitian ini akan menggambarkan bagaimana pengumpulan data yang akan digunakan. Pengumpulan
data yang akan dibahas diantaranya lokasi penelitian, waktu penelitian, data yang akan digunakan, dan proses
pengolahan data. Proses penelitian akan digambarkan dalam bentuk flowchart dan di perkuat dengan penjelasan terkait
dengan penelitian yang dilakukan.

Tahap ini dimulai dengan data yang kita miliki. Data yang terkumpul dalam bentuk spreadsheet file excel 2007.xls
dari kuisioner yang telah dibagikan penulis. Tujuan dari penelitian ini ialah untuk merancang sebuah data mentah
menjadi kumpulan data olahan yang sesuai dengan keinginan dengan menggunakan algoritma C4.5 untuk melihat
pola minat lulusan SMU/SMK dalam melanjutkan kuliah.

2.1.1 Lokasi dan Waktu Penelitian

Penelitian ini dilakukan pada STIKOM Tunas Bangsa yang beralamat di Jalan jendral Sudirman No.1,2,&3,
Kecamatan Siantar Barat, Kota Pematangsiantar, Provinsi Sumatera Utara. Penulis melakukan riset selama 10 hari
mulai 09 Juni 2022 sampai dengan 18 Juni 2022.

2.1.2 Rancangan Penelitian

Rancangan penelitian digunakan untuk menjelaskan proses kerja dalam menyelesaikan masalah penelitian. Alur
penelitian ini akan digambarkan dalam sebuah rancangan flowchart pada gambar 1 berikut:

Identifikasi
Masalah

l

Pengumpulan
Data

!

Menetapkan
Metode

Pengolahan Data
Menguji RapidMiner
Data

Gambar 1. Rancangan Penelitian

Gambar 1 menjelaskan rancangan penelitian untuk menentukan pola minat siswa lulusan SMU/SMK untuk
melanjutkan kuliah dengan menggunakan metode C4.5 yang terdiri dari :

Copyright © 2024 the author, Page 582
This Journal is licensed under a Creative Commons Attribution 4.0 International License



- TIN: Terapan Informatika Nusantara
Vol 4, No 9, February 2024, page 581-595
b7 v ISSN 2722-7987 (Media Online)
3“- 3"‘ Website https://ejurnal.seminar-id.com/index.php/tin
= € ___ DOI10.47065/tin.v4i9.4880

1. ldentifikasi Masalah
Mengidentifikasi masalah yang terkait dengan pola minat siswa lulusan SMU/SMK dalam melanjutkan kuliah.
2. Pengumpulan Data
Data pada penelitian ini diperoleh dengan cara membagiakan kuisioner yang dibagikan kepada para siswa lulusan
SMU/SMK.
3. Menetapkan Metode
Menetapkan metode untuk mencari solusi masalah. Pada penelitian ini penulis menggunakan teknik data mining
dengan algoritma C4.5.
4. Pengolahan Data
Data yang sudah dikumpul akan diolah agar dapat digunakan
5. Menguji Data
Pengujian Data dilakukan dengan menggunakan software RapidMiner versi 5.3
6. Kesimpulan
Kesimpulan didapat dari penyelesaian masalah yang menjadi hasil dari penelitian ini

Berikut ini adalah data yang didapat dari kuisioner yang telah dibagikan oleh penulis kepada siswa lulusan
SMU/SMK  dalam bentuk .xls yang dapat dilihat pada tabel 1 dibawabh ini:

Tabel 1. Data Awal Penelitian

CM Kesesuaian Akreditasi Biaya Kuliah Prospgk Fasilitas Lokasi Rek"”?e” Minat
Dengan Jurusan Bekerja dasi
1 Tidak Sesuai Unggul Mahal Ya Mendukung Dekat Tidak Tidak
2 Sesuai Unggul Mahal Ya Mendukung Dekat Tidak Tidak
3 Sesuai Unggul Terjangkau Ya Mendukung Dekat Tidak Tidak
4 Sesuai Unggul Terjangkau Ya Mendukung Jauh Pernah Tidak
5 Sesuai Unggul Terjangkau Ya Mendukung Dekat Pernah Tidak
80 Tidak Sesuai Unggul Terjangkau Ya Mendukung Dekat Pernah Minat

Data penelitian yang akan digunakan menggunakan Algoritma C4.5 dari tabel 1 tersebut dapat dilihat pada tabel
2 dibawah ini:

Tabel 2. Dataset Penelitian

Field Data Kategorikal Data Type Data
Minat Label Nominal
Kesesuaian dengan jurusan Atribut Nominal
Akreditasi Atribut Nominal
Biaya Kuliah Atribut Nominal
Prospek Kerja Atribut Nominal
Fasilitas Atribut Nominal
Lokasi Atribut Nominal
Rekomendasi Atribut Nominal

2.1.3 Prosedur Pengumpulan Data

Dalam upaya untuk memperoleh data dan informasi yang diperlukan dalam penulisan skripsi ini penulis membagikan
kuisioner kepada siswa lulusan SMU/SMK agar dijawab. Data yang diperoleh yaitu sejumlah 80 data calon
mahasiswa/i. Adapun atribut yang digunakan ialah : Kesesuaian Dengan Jurusan, Akreditasi, Biaya kuliah, Prospek
kerja, Fasilitas, Lokasi, Rekomendasi.

2.2 Analisis Data
Analisa data yang dilakukan pada penulisan ini terdiri dari :
2.2.1 Alat Analisis Data

Dalam penelitian ini penulis menggunakan software RapidMiner 5.3 untuk menguji data yang sebelumnya terlebih
dahulu diproses menggunakan microsoft excel. RapidMiner merupakan suatu perangkat lunak yang bersifat terbuka.
RapidMiner dapat digunakan untuk analisis prediksi.

2.2.2 Instrumen Penelitian

Dalam penelitian ini penulis melakukan pengumpulan data dari kuisioner yang sebelumnya telah dibagikan kemudian
memproses data dengan algoritma C4.5 sehingga ditemukan pola minat siswa lulusan SMU/SMK dalam melanjutkan
kuliah.
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2.2.3 Diagram Aktifitas Kerja Penelitian

Untuk rancangan alur ataupun menentukan pola penelitian yang dilakukan agar memiliki hasil yang sesuai dengan
harapan penulis, dibutuhkan diagram aktifitas kerja penelitian sebagai alur atau jalan dalam penelitian ini. Berikut ini
ialah diagram aktifitas kerja penelitian yang dapat dilihat pada gambar 2 di bawah ini:

Penelitian Software

Input data ke Ms. Excel dan
»| lakukan transformasi nilai

angka ke nilai huruf
Analisis Masalah ¢
Input data dengan M
l RapidMiner
Pengumpulan Data ¢
Validasi data dengan
RapidMiner
Tidak
Membuat Rule dan Analisa
¢ Ya
Membuat Kesimpulan dan Olah Data di RapidMiner |,
Saran Pengujian C4.5
% Tidak
Sesuai

Gambar 2. Diagram Aktifitas Kerja Penelitian

Gambar 2 memaparkan diagram aktifitas kerja penelitian ini dengan penjelasan yaitu peneliti menganalisis
masalah yang ada pada penerimaan mahasiswa baru, mengumpulkan data dari koisioner yang dibagikan kepada
siswa/i lulusan SMU/SMK, kemudian mengekstra data dalam bentuk Ms.excel dan memvalidasi data dengan
menggunakan RapidMiner untuk mengukur target error, dari hasil informasi yang diberikan aplikasi Rapidminer
maka penulis membuat pola decision tree.

3. HASIL DAN PEMBAHASAN

3.1 Pendahuluan

Dalam implementasi hasil akhir dari penerapan Algoritma C4.5 dibagi ke dalam dua tahap yaitu proses perhitungan
manual menggunakan Algoritma C4.5 dan penyesuaian hasil perhitungan manual melalui pengujian menggunakan
software RapidMiner 5.3. Data yang digunakan adalah hasil kuesioner yang tertera pada tabel 1 sebagai input
untuk membuat model aturan menggunakan Algoritma C4.5.

3.2 Pengolahan Data

Perhitungan Algoritma C4.5 untuk memproleh model aturan pohon keputusan data diuraikan sebagai berikut:

Langkah 1:  Menghitung jumlah kasus, jumlah kasus untuk keputusan minat dan jumlah kasus untuk keputusan tidak
minat.

Langkah 2:  Menghitung Entropy dari semua kasus dan kasus yang dibagikan berdasarkan kelas atribut dengan
persamaan (1). Selanjutnya dilakukan perhitungan Gain untuk masing masing atribut dengan persamaan
(2). Berikut ini adalah perhitungan nilai Entropy dan Gain.

1. Menghitung entropy Total:

Entropy [Total] = ((— ) x log, (E)) + ((— ) x log, (g)) = 0,896038233

80 80 80

2. Menghitung entropy dan gain Kesesuaian dengan jurusan :
a. Entropy :

[Kesesuaian — Sesuai] = ((— 2) x log, (g)) + ((— 2) x log, (5’;3)) = 0,657272979

53
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. . . 13 13 14 14\ _
[Kesesuaian — Tidak Sesuai] = ((— ;) X log, (—)) + <(— 5) X log, (;)) =0,999010271
b. Gain:
[Kesesuaian Jurusan] = 0,896038233 — ((g) x 0,657272979) + ((g) x 0,999010271) = 0,123428918

. Menghitung entropy dan gain Akreditasi :
a. Entropy :

[Akreditasi — Unggul] = ((— g) x 10g, (g)) + ((— g) x 10g, (2)) = 0,927926262
[Akreditasi — Baik] = ((— 1) x log, (ﬁ)) + <(— 2) x log, (%)) = 0,619382195

b. Gain:
[Akreditasi] = 0,896038233 — ((%) x 0,927926262) + ((g) x 0,619382195) = 0,018250382

. Menghitung entropy dan gain Kesesuaian dengan jurusan :
a. Entropy :
9

[Kesesuaian — Sesuai] = ((— g) x 10g, (g)) + (( 53) x 10g, (5’;3)) = 0,657272979

. . . 13 13 14 14\ _
[Kesesuaian — Tidak Sesuai] = ((— ;) X log, (;)) + ((— 5) X log, (5)) =0,999010271
b. Gain:
[Kesesuaian Jurusan] = 0,896038233 — ((g) x 0,657272979) + ((277)) x 0,999010271) = 0,123428918

. Menghitung entropy dan gain Akreditasi :
a. Entropy :

[Akreditasi — Unggul] = ((— ) x log, (g)) + ((— ) x log, (2)) = 0,927926262
[Akreditasi — Baik] = ((— ) x log, (1—;)) + ((— 2) x log, (f—3)) - 0,619382195
b. Gain:
67

[Akreditasi] = 0,896038233 — ((5) X 0,927926262) + ((g) X 0,619382195) = 0,018250382

. Menghitung entropy dan gain Biaya Kuliah :
a. Entropy :

[Biaya Kuliah — Terjangkau] = ((— ) x log, (g)) + ((— ) x log, (g)) = 0,706274089
[Biaya Kuliah — Murah] = ((— ) x log, (g)) + ((— ) x log, (ﬁ)) - 0,99631652
b. Gain:
52

[Biaya Kuliah] = 0,896038233 — ((5) x 0,706274089) + ((g) x 0,99631652) = 0,088249293

. Menghitung entropy dan gain Prospek Bekerja :
a. Entropy :
54

[Prospek Bekerja — Ya] = ((— 3—:) x log, (%» + <(— %) X log, (
[Prospek Bekerja — Tidak] = ((— ) x log, (g)) + ((— 1) x log, (
b. Gain:
[Prospek Bekerja] = 0,896038233 — ((g) x 0,89049164) + ((82—0) x 1) = 0.002808883

. Menghitung entropy dan gain Fasilitas
a. Entropy :
_%

[Fasilitas — Mendukung] = ((— Y) x log, (Z)) + (( %) x log, (2)) = 0,913847287

[Fasilitas — Tidak] = ((— }) X log, G)) + ((— %) x log, (2)) =0
b. Gain:

[Fasilitas] = 0,896038233 — ((5) x 0,913847287) + ((g) x o) = 0,02788331

. Menghitung entropy dan gain Lokasi :
a. Entropy :

[Lokasi — Jauh] = ((— %) x log, G)) + ((— £) x log, (j—i)) = 0,9090225156
[Lokasi — Dekat] = ((— ) x log, (2)) + ((— ) x log, (g)) = 0,884115122
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b. Gain:
[Lokasi] = 0,896038233 — ((g) x 0,9090225156) + ((g} x 0,884115112) = 0,02788331

10. Menghitung entropy dan gain Rekomendasi :
a. Entropy :

[Rekomendasi — Pernah] ((— ) x log, (j—‘;)) + ((— ) x log, (%)) = 0,508100125

. . 11 11 20 20\ _
[Rekomendasi — Tidak] = ((— E) x l0g, (§)> + ((— H) x log, (§)>_ 0.938315352
b. Gain:
[Rekomendasi] = 0,896038233 — ((g) x 0,598100125> + <(§) x 0,938315352): 0,24123915

Dibawah ini merupakan hasil perhitungan nilai entropy dan gain yang akan ditunjukan pada tabel 3 berikut.
Tabel 3. Hasil Perhitungan nilai entropy dan gain
Jml Kasus  Ya Tidak

S) S1) (S2) Entropy Gain
Node 1 80 55 25 0.896038233
Sesuai 53 44 9 0.657272979
KesesuaianDengan Jurusan Tldak_ 97 13 14 0999010271
Sesuai
0.123428918
Unggul 67 44 23 0.927926262
Baik 13 11 2 0.619382195
Akreditasi Cukup 0 0 0 0
0.018250382
Terjangkau 52 42 10 0.706274089
Biaya Kuliah Mabhal 28 13 15  0.99631652
0.088249293
Ya 78 54 24  0.89049164
ProspekBekerja Tidak 2 1 1 1
0.002808883
Mendukung 76 51 25 0.913847287
Fasilitas Tidak 4 4 0 0
0.02788331
Jauh 37 25 12 0.909022156
Jarak Dekat 43 30 13 0.884115122
0.000403607
Pernah 49 4 5 0.475431646
Rekomendasi Tidak 31 11 20  0.938315352
0.24123915

Berdasarkan tabel 3 proses pemodelan pohon keputusan berdasarkan hasil perhitungan algoritma C4.5 dari
pehitungan node 1 diperoleh pohon keputusan yang dapat dilihat pada gambar 3 berikut ini:

Rekomendasi

Tidak

Gambar 3. Pohon keputusan node 1

Langkah 3: Dari hasil perhitungan pada Tabel 3 diperoleh nilai atribut tertinggi adalah Rekomendasi dengan gain
sebesar 0.24123915. Maka atribut rekomendasi dipilih sebagai node akar. Untuk kelas atributnya pernah dan tidak
pernah belum diperoleh hasilnya, maka perlu di lakukan perhitungan lebih lanjut. Hasil perhitungannya dapat dilihat
pada tabel 4 berikut ini.
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Tabel 4. Hasil Perhitungan Node 1.1
Jml Kasus  Ya Tidak Entropy Gain
_ (5  (S1) (s2)
Rekomendasi -~ 49 44 5 0.475431646
Pernah
Sesuai 35 35 0 0
Kesesuaian  Dengan Tidak
Jurusan Sesuai 14 9 5 0.940285959
0.206778515
Unggul 40 3B 5 0.543564443
Baik 9 9 0 0
Akreditasi Cukup 0 0 0 0
0.03170557
Terjangkau 38 37 1 0.175565026
Biaya Kuliah Mahal 11 7 4 0.945660305
0.126988088
Ya 48 43 5 0.482066148
Prospek Bekerja Tidak 1 1 0 0
0.003203583
Mendukung 47 42 5 0.488908591
Fasilitas Tidak 2 2 0 0
0.006478508
Jauh 19 17 2 0.485460761
Lokasi Dekat 30 27 3 0.468995594

0.184261368

Hasil perhitungan pada tabel 5, atribut yang menjadi node cabang dari Rekomendasi = pernah, kesesuaian
dengan jurusan memiliki nilai gain tertinggi sebesar 0.206778515. Hasil perhitungan dari node 1.1 diperoleh pohon
keputusan yang dapat dilihat pada gambar 4 berikut ini:

Tidak

Tidak Sesuai o

Gambar 4. Pohon keputusan node 1.1

Pernah

Kesesuaian
Dengan

Sesuai Jurusan

Minat

Untuk nilai kelas atribut sesuai sudah memperoleh satu keputusan yaitu minat, sehingga tidak perlu dilakukan
perhitungan lagi dan kelas atribut tidak sesuai masih perlu dilakukan perhitungan. Berikut ini hasil perhitungan
Rekomendasi = pernah dan kesesuaian dengan jurusan = tidak sesuai, ditunjukkan pada Tabel 5 berikut ini:

Tabel 5. Hasil Perhitungan Node 1.1.1

Jml Kasus Ya Tidak

) 1) (S2) Entropy Gain
Kesesuaian - Tidak Sesuai 14 9 5 0.940285959
Unggul 11 6 5 0.994030212
Baik 3 3 0 0
Akreditasi Cukup 0 0 0 0
0.159262221
Terjangkau 9 8 1 0.503258335
Biaya Kuliah Mahal 5 1 4 0.721928095
0.358931281
Kesesuaian - Tidak Sesuai 14 9 5 0.940285959
Prospek Bekerja Ya 14 9 5 0.940285959
Tidak 0 0 0 0
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Jml Kasus Ya Tidak Entropy Gain
®) (81) (82)
0
Mendukung 13 8 5 0.961236605
Fasilitas Tidak 1 1 0 0
0.047709111
Jauh 3 1 2 0.918295834
Lokasi Dekat 11 8 3 0.845350937

0.184261368

Hasil perhitungan pada tabel 5, atribut yang menjadi node cabang dari Rekomendasi = pernah dan kesesuaian
dengan jurusan = tidak sesuai, biaya kuliah memiliki nilai gain tertinggi sebesar 0.358931281. Hasil perhitungan dari
node 1.1.1 diperoleh pohon keputusan yang dapat dilihat pada gambar 5 berikut ini:

Tidak
Tidak Sesuai °

Terjangkau

Kesesuaian
Dengan
Jurusan

Sesuai

4 Tidak
Gambar 5. Pohon keputusan node 1.1.1

Untuk nilai pada kelas atribut mahal, jumlah keputusan minat = 1 dan tidak = 4 oleh karena itu kelas atribut
mahal ditetapkan memiliki nilai tidak. Nilai pada kelas terjangkau belum diperoleh hasilnya, maka perlu di lakukan
perhitungan lebih lanjut. Berikut ini hasil perhitungan rekomendasi = pernah, kesesuaian dengan jurusan = tidak sesuai,
dan biaya kuliah = terjangkau dapat dilihat pada tabel 6 berikut ini.

Tabel 6. Hasil Perhitungan Node 1.1.1.1
Jml Kasus  Ya Tidak

S) S1) (S2) Entropy Gain
Biaya Kuliah-Terjangkau
9 8 1 0.503258335
Unggul 6 5 1 0.650022422
- Baik 3 3 0 0
Akreditasi Cukup 0 0 0 0
0.069910054
Ya 9 8 1 0.503258335
ProspekBekerja Tidak 0 0 0 0
0
Mendukung 8 7 1 0.543564443
Fasilitas Tidak 1 1 0 0
0.020089941
Jauh 2 1 1 1
Lokasi Dekat 7 7 0 0

0.184261368

Hasil perhitungan pada Tabel 6, atribut yang menjadi node cabang dari rekomendasi = pernah, kesesuaian
dengan jurusan = tidak sesuai, dan biaya kuliah = terjangkau, lokasi memiliki nilai gain tertinggi sebesar
0.184261368. Nilai atribut dekat memperoleh satu keputusan yaitu minat sehingga tidak perlu dilakukan perhitungan
lebih lanjut, nilai atribut jauh memiliki nilai minat = 1 dan tidak = 1. Hasil perhitungan dari node 1.1.1.1 diperoleh
pohon keputusan yang dapat dilihat pada gambar 6 berikut ini:
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@ Tidak

Terjangkau

3%

Pernah

Kesesuaian
Dengan
Jurusan

Sesuai

Mahal

| Minat | I Tidak |
1 Minat
1 Tidak

Gambar 6. Pohon keputusan node 1.1.1.1

Untuk node 1.2 dengan node cabang Rekomendasi = tidak pernah memiliki hasil perhitungan seperti tabel 7
berikut :

Tabel 7. Hasil Perhitungan Node 1.2
Jml Kasus  Minat Tidak

) S (S2) Entropy Gain
Rekomendasi-Tidak 31 11 20  0.938315352
Kesesuaian Dengan Jurusan Sesuai 17 7 11 0.933476405
Tidak 13 4 9 0.89049164
Sesuai
0.052976958
Akreditasi Unggul 27 8 19 0.876716289
Baik 4 3 1 0.811278125
Cukup 0 0 0 0
0.070042697
Biaya Kuliah Terjangkau 14 5 9 0.940285959
Mabhal 17 6 11  0.936667382
-0.02994417
Prospek Bekerja Ya 30 11 19 0.948078244
Tidak 1 0 1 0
0.020820278
Fasilitas Mendukung 29 9 20  0.893571102
Tidak 2 2 0 0
0.102393999
Jarak Jauh 18 8 10  0.99107606
Dekat 13 3 10  0.779349837

0.036027708

Hasil perhitungan pada Tabel 7, atribut yang menjadi node cabang dari rekomendasi = tidak pernah ,
fasilitasi memiliki nilai gain tertinggi sebesar 0.102393999. Hasil perhitungan dari node 1.1.1.1 diperoleh pohon
keputusan yang dapat dilihat pada gambar 7 berikut ini:

Pernah

Kesesuaian
Dengan
Jurusan

Sesuai Tidak Sesuai

Tidak

Mahal

9 Minat
20 Tidak

Dekat Jauh

l Minat | | Tidak |

1 Tidak

Gambar 7. Pohon keputusan node 1.2

Copyright © 2024 the author, Page 589
This Journal is licensed under a Creative Commons Attribution 4.0 International License



L 18

- TIN: Terapan Informatika Nusantara
Vol 4, No 9, February 2024, page 581-595
w = ISSN 2722-7987 (Media Online)
3"‘ Website https://ejurnal.seminar-id.com/index.php/tin

& _C___ DOI 10.47065/tin.v4i9.4880

Nilai atribut tidak memiliki satu keputusan yaitu minat, untuk atribut mendukung memiliki nilai 9 minat dan 20

tidak sehingga diputuskan nilai atribut mendukung ialah tidak. Berdasarkan pohon keputusan pada gambar 4.5. terdapat
6 (enam) rules yang dapat di jadikan sebagai referensi dalam menganalisis pola minat siswa lulusan SMU/SMK untuk
melanjutkan kuliah yaitu 3 (tiga) rules keputusan minat dan 3 (tiga) rules keputusan tidak,

1.
2.
3.

4.

5.
6.

Jika Rekomendasi = Pernah, dan Kesesuaian Dengan Jurusan = Sesuai maka hasilnya Minat.

ika Rekomendasi = Pernah, Kesesuaian Dengan Jurusan = Tidak, dan Biaya Kuliah = Mahal maka hasilnya Tidak.
Jika Rekomendasi = Pernah, Kesesuaian Dengan Jurusan = Tidak, Biaya Kuliah = Terjangkau, dan Lokasi = Dekat
maka hasilnya Minat.

Jika Rekomendasi = Pernah, Kesesuaian Dengan Jurusan = Tidak, Biaya Kuliah = Terjangkau, dan Lokasi = Jauh
maka hasilnya Tidak.

Jika Rekomendasi = Tidak, dan Fasilitas = Mendukung maka hasilnya Tidak.

Jika Rekomendasi = Tidak, dan Fasilitas = Tidak maka hasilnya Minat.

3.3 Pengolahan Data Menggunakan Software Rapidminer 5.3.

Hasil perhitungan manual telah di dapatkan sebelumnya, maka selanjutnya melakukan pengujian menggunakan
Software Rapidminer 5.3 dengan urutan proses sebagai berikut :

a.

Langkah 1 : Membuka software RapidMiner, dimana tampilan utamanya dapat kita lihat pada Gambar 8.

File Edit Process Tools View Help
F9ERES ra @dblld Qo

@ Welcome 32 34

¥ w8 W

New Process Open Recent Process Open Process Open Template Online Tutorial

Recent Processes
HLocal Repositoryiberhasil

iLocal Repository/datalCOBA2
HLocal Repository/processesicobat
iLocal Repository/datalSEMPRO

Gambar 8. Tampilan utama RapidMiner Studio 5.3.
Langkah 2: Pilih New Process untuk membuat proses baru dan melakukan pengujian data. Berikut ini adalah
tampilan New Process yang ditampilkan pada Gambar 9.

File Edit Process Tools View Help

Pl >a dpNDRNIO

= Process EEECER [ B parameters 2@ Context 2 |
&P B9 0 Broces d-BEIS-|[T oo s6-
i Proce:
Main Proc
togverbosiy
send mail
encoding

[ @Heip 52 [E comment i |

Gambar 9. Tampilan new process

Langkah 3 : Gunakan operator Read Excel untuk menginput data yang akan diuji. Untuk menemukan operator kita
dapat mencarinya dengan mengetikkan “nama_operator” yang dicari pada kolom ([filter] di bagian Operators.
Selanjutnya drag and drop operator Read Excel ke lembar kerja main process. Tahapan ini dapat dilihat pada
Gambar 10 berikut ini :

Gambar 10. Input data excel
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d. Langkah 4 :Menginput data excel pada operator Read Excel. Berikut ini adalah tahapan input data yang ditampilkan
pada Gambar 11 dibawah ini :

&3 <new process™ — RapidMiner 5.2.000 @ Vulil_Septya_Ayunda -

X

File Edit Process Tools View Help
%D@aﬁiéwsj;pDUDET@)
[ & operators ¥ £3 S Process 1\ [FlmL 12 [ Parameters 32\ @ contet i

@ + [eadecel O[] @ o 0 Hroes - B EHDS- 80w xB-
a@ Import (2) & Read Excel
B Data (2) WMain Process a
t Read Excel [ & Import Configuration Wizard. ]
Read Excel with Format b v g b d
i qn o s
e —c
& Dataimport wizard - Step 1 of 4
s
2, This waand quides youto mpor your data
Step 1: Please select the file that should be imported. encouing SYSTEM -
&) first row as names
Luukm[ﬂsmwc v] @@ % d Q-
@
Repositories 54 4 & Bookmarks K File Name size Type LastModined | | 92te format a
Ad-aQa e 3¢ — Last Directory ) 12KB  MicrosoROfice E.. Aug 34,2022 ||, FEra—
& 09 sampies rone ) Pernitungan Excel Xsx 32KB  MicrosoftOffice E... Aug 31, 2022 ° =
nenel Compatibility level (__5.3.0001
DB
& Local Repository jaamim) @ e it |8 comment i |
s Read Excel RapidMiner Core)
File Name: [Data Skrips sk ] | svopsis
Files of Type: [ Excel Spreadsheets (xis, sy -
e [ o (5, X0 ] This operator reads an ExampleSet from
l Gmprevious ] I =P Next l Fgmsn ’ 3¢ cancel l the specified Exce file-

el wor e erverremer gy
e (e —

Gambar 11. Tampilan import data tahap 1

Gambar 11 diatas dapat dijelaskan sebagai berikut : pilih Import Configuration Wizard yang terdapat pada sub
parameter Read Excel. Kemudian akan muncul tampilan jendela Data Import Wizard, lalu pada bagian look in pilih
tempat kita menyimpan data. Selanjutnya pilih file name data yang akan digunakan lalu klik Next. Berikut ini adalah
tampilan data yang diimport:

Elle Edt Process Tools View Help

NONEy o aplp Yo

(& operators 54 g4 4 ) — [~ &7 Process it \[EDaML it | [T Parameters 3t @ Conted 3¢ |
P o m— L R snvuss-fianan

& [ 1 (2)
| g’{'%"é,fa’; ata import wizard - Step 2 of 4 & Road Excel

Import Configuration Wizard.
Read Excel with Format ( LALL o

5 This wizard guides you to Import your data.
1:} Step 2: An Excel file can contain multiple sheets. Please select the one you want to Import into RapldMiner. :]
Sheett \[ Sheet2 | [ Sheet3 \ &

At | mooescan (R
oot i ot Frosoc o Fsiee ot eomensepunat—— 1] A
[Vondvano ookl [risk——[risk J p—

R o .1
ok

first row as names

‘ : [Secuar_[Unoou | orsnoka [va__[snausano [Jaun___[peman
[ Tarepastores 5 555 0\ T 7 T g [ —
YT ~ sesua\ Unggul renanukau Peman B

@Bon Seso Onsod vt Ya ™ Dionons sk [Fama © compaubiy v (5300011

- —— AT U R 155 - T

ek Semua Do | Perman
= rm- Tk
Tk & Read Exeel @apevinecory
e
T T R K
[sasum—[Ungoul[Toranokau (¥ [encung [Jaon—[poman | '

“This operator reads an ExampleSet from

|¢-emus]|m.m](ﬁww x;m.,] e specited Ecel e
Description

[T Z0ZZ O A VAT ot opeT ServerTewneT

Gambar 12. Tampllan import data tahap 2

Gambar 12 diatas, menunjukkan isi data yang akan di proses. Pilih sheet data serta seleksi data yang akan di
proses lalu klik next. Selanjutnya akan muncul tampilan hasil seleksi yang ditunjukkan pada Gambar 13 lalu klik Next.

Eilo Edit Process Tools View Help

NeONRY o~ aplD N 2o

/& operators (& Process 3t | [E XML 51 | /[ Paramoters ¢\ @ context %
e = (=
y-_o»u @. - {8 Process » @-NPHDSI-[T v an-
= & import (2) ' Road Excol
& & Data (2) 4
Li [Read Excel - ( % Import Canfiguration Wizard. ]
Read Excel with Format %4 This wizard guides you to import your data.
T Step 3:In RapidMiner, each atiribule can be annotated, The most important annotation of an attribute is its p——— 19
name - a row with this annotation defines the names of the attributes. Ifyour data does not contain attribute
names, do not set this property. I further annotations are contalned in the rows of your data file, you can assign
sheet number 1 7
them here
Annotation A B c D E F G H imported cell range
Name oM |Kesesualan |Akreditasi | Biaya Kuliah | Prospok Bok | ‘Loksl | 2]
& 10 o e e va Wendukung Dekat Tidak | | | enodna
20 |sesual |Ungoul  |Mahal  |va |Mendukung |Dekat | Tidak
5 20 Sesual Junqgul Terjangkau | Ya ‘Mendukunp Dekat | Tidak It AT
e B 4.0 |Sesual Unggul Terlangkau | Ya Mendukung |Jauh | Pernah date format —l@
fuu B Ropoutiorios o3¢ 8RB 00, - 50 Sesuai |Unggul | Teriangkau Ya Mendukung | Dokat Pornah
Bd-awae = 60 |sesuai|Ungoul  |Manal|va | Mendukung | saun I Tidak time zone SYSTEM =
w osimplgg {nons) = 70 Sesuai |Ungoul | Teriangkau |Ya | Tidak Jauh Pernah o =
I3k : 55— {aesun—Junogu[Teuanghau [va —[snaurung |Jaun—[Farman @ coreaitity
Guml Repository (Admin) - 9.0 Sesual Unggul Terjangkau | Ya |Mendukung | Dekat | Pernah [ @ Help ¢ il
100 [ Tidak Sosua| Unggul Mahal |ya |Mondukung |Jauh |Pemah
110 Tidak Sesua Unggul |Mahal |Ya |Mendukung |Jaun | Tidak 4} Rend Excel ®apicntiner core) ™
120 |Sesual  |Unggul | Terangkau |Ya |Mendukung |Jauh [Tidak
130 |Sesual Unggul  Terjangkau | Ya Mendukung | Dekat Pernan
140 |sesual |Unggul Mahal |va | Mendukung |Jaun |Peman Synopsis
P 150 [SesualUnaaul_ Terjanakau_ Ya [Mendukuna | Jauh Pomah_
a = i This operator reads an ExampleSet from
[ & provious ] [ P Noxt ] ?“ Einish [ xﬁancul e speciiedieieLlle.
TR vy mooper SorverTowmoT
o

Gambar 13. Tampilan import data tahap 3
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Pada import data tahap 4 dilakukan pemilihan tipe data dan menentukan tipe data “label” dapat dilihat pada
Gambar 14, lalu pilih Finish.

File Edit Process Tools View Help

Caodef»>a opllnR@o
[ E operators X i B (& Pracess % | [E] XML o0

& v |readexcel SPE a1

[ Biparameters 1t | @ content 5 |

g-BErESI-|Eneonn-

B G Import (2)
& 3 Data(2) @ Data import wizard - Step 4 of 4 x & Read Excel
Read Excel [ & Import Configuration Wizard ] A

Read Exce| with Format This wizard guides you to import your data.
Step 4: RapidMiner uses strongly typed atiributes. In this step, you can define the data ypes of your atiributes.
Furihermore, RapidMiner assigns rales to the atfributes, defining what they can be used for by the individual

operators. These roles can be also defined here. Finally, you can rename atiributes or deselectthem enirely

excel file

@
e

l R Reload data I l Ry Guess vae tpes ] Preview uses onlyfirst 100 rows.  Date format

(I )

sheet number

imported cell range

| |
| [reger <o < orom < [oram <o <]
(e (€

O

€ | T R G ] |

o= [t o~ o]

oo

/T8 Rovostones R 2 o @ )

8 reptores 210 (e ) | e e e e e 1
g $- 1 |Tidak Sesua|Unggul | Mahal  |Ya |Mendukung |Dekat |Tidak |Tidak ~
& (J samples nor 2 Sesual  Unggul  Manal Va Mendukung | Dekat Tidak Tidak n

o8 2 [cesua  |Unggul |Terangkau |Ya [Mendukung [Dekat | Tidak: | minat
B} & Local Repository iadmin) a Sesuai |Unggul  Terangkau |Ya Mendukung | Jauh Pemah | Minat =

B

«

encoding SYSTEM

first row as names

s [T
time zone SYSTEM v
@ Compatibility level (53000}

[ @rep 2 [E comment 3

=
@ oerors. Ignore errors (] Show only errors é} Read Excel (RapidMiner Core)
Row, Column Error Original value Message
Synopsis
This operator reads an ExampleSet from
l Gl Previous ] =) Next ] I T Finisn ] l 98 cancel I the specified Excel file.
Description
T - fii
[} [ )

Gambar 14. Tampilan import data tahap 4

e. Langkah 5: Data yang sudah berhasil diimport kemudian diolah ke dalam decision tree dengan model
pengolahan data sebagai berikut : Proses tahap awal pemodelan pengolahan data yaitu dengan menambahkan
operator X Validation seperti pada Gambar 15.

File Edit Process Tools View Help

TanE® ca oplln RO
/" B operators 32 54 41 @ [ & Process 21\ [ElmL 52 |

@ ~ |validation| S P B & -0

& Evaluation (6)

[ BAParameters 2\ Context 51 |

d-BvEHIS- [T omy -

16 Process »

- %, Validation (X-Validation)
B ) Validation (6) Main Process
% )S(E":“‘/;"?;:W" Read Excel Validation average performances only.
9, Bootstrapping Validation inp q g ot Qi mod | o .
Batch-X-Validation o tra eave one oul
@, Wrapper Split Validation % ave -
Qe i
en &
= sampling type stratified sampling M
(O use local random seed
[3 Repositories 52 5% 4 [
3 B (P Samples (none)
o308 @ compatibiliy level
B & Local Repository aamin) —_—
@ Help 57
n B comment 2
o =
~Validation RapidMiner Core
X-Validati pidMiner Ce

Gambar 15. Input Operator x Validation

Lalu menghubungkan operator read excel dengan operator X validation seperti pada Gambar 16.

File Edi Process Tools View Help

DRy »a JPNBDNID
" operators % ga o B ) [~ & Provess 10\ [EMwL 51 |

& ~ |validation e8P 8 &~ ~ 1+ EiProcess »

B G Evaluation (6)
& < validation (6)

[ EfParameters 12 @ comet 51 |
@-ODEII-[Cnmpan-

% Validation (X Validation)

Main Process

& v [Femabwesl | [vanson average performances only
%, Bootstrapping Validation inp )——4{ fi ot tr mod
% Batcn-X-validation i o ‘g O teave one out

32338

9 Wrapper Split Validation
95 Wrapper-X-validation

k=

. || number ofvalidations

LYY =]
sampling type stratified sampling hd
[ use focal random seed
(3 Repositories 5% oy 4+ B
Samples frone;
308 @ Compatibility level {__5.3.000}>

Local Repository (aamin

@ Help 57 \_ Comment 52

f

% X-Validation Rapid\iner Core)
Gambar 16. Koneksivitas antara data dan model pohon keputusan (1)

Pada proses tahap kedua yaitu membuat aturan model pohon keputusan didalam operator X validation dengan
cara double klik pada operator X validation, kemudian akan tampil halaman operator validation yang terbagi atas
area training dan testing yang ditunjukkan pada Gambar 17 berikut :

Copyright © 2024 the author, Page 592
This Journal is licensed under a Creative Commons Attribution 4.0 International License



weee TIN: Terapan Informatika Nusantara
Vol 4, No 9, February 2024, page 581-595

ISSN 2722-7987 (Media Online)

Website https://ejurnal.seminar-id.com/index.php/tin
DOI 10.47065/tin.v4i9.4880

File Edit Process Tools View Help

9By »2a dpNBURD
/[ & operators 3¢ ¢4 41 B\ [ & process | [HxmML i | [ B parameters i1\ @ Comtet 12 |

& - |per @ P e ~ f iProcess » B vaidation » F-APE IS~ LBy 5B~
& Import (1) '

H set Role
= & Results (1) Training Testing
Do (:"“d Performance SetRole Decision Tree Apply Model name Winat
S o Results (1) [ — P o tr Q o )~ et Dty o % e Rl — ]

T & wiite Performance BA o ca-quw D g mos per o ve | larget role abel
) Evaluation (18) o o e the o o
& & Performance Measurement (18) thr
G Classification and Regression (8)
b Pertormance (Classification)
% Performance (Binominal Classificati
@, Performance (Regression)
%, Performance (Costs)

h Performance (Ranking
|

[3 Repositories 52 5§ © B

2 $-
3 () samples mane)
B Bos
B} &% Local Repository (admin}
2]

II I I

‘set additional roles [} Edit List (0).

Help 32| B Comment 52

B
Set Role RapidMiner Core)

>

Gambar 17. Koneksivitas antara data dan model pohon keputusan (2)

Selanjutnya drag and drop operator Set Role dan decision tree pada area training, operator Apply Model dan
operator performance (classification) pada area testing kemudian hubungkan setiap operator seperti pada Gambar 17.
Agar didapat hasil yang sesuai antara perhitungan manual dengan hasil pengujian menggunakan software
RapidMiner, perlu dilakukan penyesuaian terhadap parameter pada decision tree. Untuk penyesuaian terhadap
parameters dapat dilihat pada Gambar 18 berikut.

File Edit Process Tools View Help

N9l E® »a dplDNRD

[ E operstars 2 ¢4 41 B [ process 1\ [Em 2 | [ Brrarameters 2 @ cContent 1 |
& - |pert QP @ -4 Hroess » % vaidation » -0 EIHIIS-|E e 2 xB~
& Import (1) @ Decision Tree
= G Results (1) Training Testing n
. d(?)ead Performance SetRole Docision res [Apply Model criterion
pol i
5 & Resuls (1) Qe o esp—Qm ot [y mod mog [y——¢] moa o ® [ — per - ve
Write Performance B o« e tesh—qun g mea per ey (ave | MINIMalsize for spit 2
& Evaluation {18) = o o the  thr o o I
G D Parormance Messuramen 16) minima e e
& Classification and Regression (6) |
P minimaigan
4k Performance (Binominal Classificatiq ‘
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Gambar 18. Parameter Decision Tree

f. Langkah 6: Setelah semua data dan operator model pohon keputusan berhasil terkoneksi (tidak ada error pada
koneksi operator di halaman validation maupun process) kemudian klik tombol Run pada toolbox untuk
memperoleh hasil klasifikasi pohon keputusan Algoritma C4.5.

3.4 Hasil Pengolahan Data

Hasil pengolahan data dengan model pohon keputusan sesuai dengan software RapidMiner, dapat dilihat pada Gambar
19 sebagai berikut :

Rekemendasi

= Pemah = Tidak

Lk & )
Kesesuaian Dengan Jurusan | Fasiltas |

= Sesuai = Tidak Sesuai = Mendukur= Tidak

) =a B

= Mahal = Terjangkau

A
&5
=

Gambar 19. Decision Tree pada RapidMiner
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Gambar 19 merupakan pohon keputusan yang dihasilkan pada RapidMiner, penyederhanaan dari gambar
diatas dapat dilihat pada Rule Decission Tree gambar 20 berikut:

Tree

Bekomendasi = Pernah

| Kesesuaian Dengan Jurusan = Sesuai: Minat {Tidak=0, Minat=35}
| Kesesuaian Dengan Jurusan = Tidak Sesuai

I I Biaya Kuliah = Mahal: Tidak {Tidak=4, Minat=1}

| |  Biaya Euliah = Terjangkau

I I I Loksi = Dekat: Minat {Tidak=0, Minat=T}

| | | Ioksi = Jauh: Tidak {Tidak=1, Minat=1}

Bekomendasi = Tidak

| Fasilitas = Mendukung: Tidak {Tidak=20, Minat=9}

| Fasilitas = Tidak: Minat {Tidak=0, Minat=2}

Gambar 20. Rule Decision Tree pada RapidMiner

Hasil penerapan Algoritma C4.5 menggunakan software RapidMiner dengan operator X Validation diperoleh
nilai accuracy yaitu sebesar 80% dan classification_error sebesar 16.96% artinya bahwa rule yang dihasilkan tingkat
kebenarannya mendekati 100%, seperti yang terlihat pada Gambar 21.

(®) Multiclass Classification Performance () Annotations it

(@ Table View () Plat View

accuracy: 80.00% +/- 16.96% (mikro: 80.00%)

true Tidak true Minat class precision
pred. Tidak 22 13 62.86%
pred. Minat 3 42 93.33%
class recall 88.00% TH.36%

Gambar 21. Nilai Akurasi Algoritma C4.5

Gambar 21 dapat dijelaskan bahwa label Tidak mempunyai nilai 13 dengan Class Precision sebesar 62.86% dan
prediksi label Minat mempunyai nilai 42 dengan Class Precision sebesar 93.33%.

3.5 Pembahasan

Hasil yang dilakukan peneliti dalam perhitungan Algoritma C4.5 diperoleh 6 model aturan atau rule untuk siswa lululan
SMU/SMK untuk kulih di STIKOM Tunas Bangsa Pematangsiantar. Model aturan dalam bentuk pohon keputusan
yang diperoleh oleh peneliti dapat dilihat pada Gambar 3.17. Berdasarkan pengolahan data menggunakan software
RapidMiner didapat nilai accuracy sebesar 80.00%, artinya bahwa rule yang dihasilkan tingkat kebenarannya mendekati
100%. Parameters yang digunakan pada decision tree telah dilakukan penyesuaian terhadap kriteria decision tree yang
digunakan pada RapidMiner yaitu information gain, maksimal depth = 20, confidance = 0,25, minimal gain = 0,1,
minimal leaf size = 1, minimal size for split= 2, number of pruning alt = 3. Artinya hasil proses yang dilakukan peneliti
pada perhitungan Algoritma C4.5 dan Rapidminer diperoleh hasil yang sama dan sesuai. Sehingga pengujian dengan
RapidMiner dapat dikatakan berhasil dan dapat menemukan pohon keputusan pada kasus analisis pola minat
siswa lulusan SMU/SMK untuk melanjutkan kuliah di STIKOM Tunas Bangsa Pematangsiantar.

4. KESIMPULAN

Berdasarkan pembahasan pada bab sebelumnya dapat disimpulkan bahwa ada enam (6) pola yang dihasilkan pada
kasus peminatan terhadap calon mahasiswa yang akan berkuliah di STIKOM Tunas Bangsa, dimana tiga (3) dari rules
tersebut menghasilkan keputusan minat dan tiga (3) rules menghasilkan keputusan tidak minat. Salah satu rules yang
dihasilkan ialah Jika Rekomendasi = Pernah, dan Kesesuaian Jurusan = Sesuai, maka hasilnya Minat. Rekomendasi dari
orang sekitar menjadi faktor pendukung utama untuk siswa lulusan SMU/SMK untuk melanjutkan kuliah di
STIKOM Tunas Bangsa Pematangsiantar.
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