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Abstrak—Koperasi Simpan Pinjam (KSP) memainkan peran penting dalam menyediakan akses pembiayaan kepada masyarakat,
terutama di daerah-daerah yang belum terjangkau oleh perbankan. Namun, pemberian kredit pada KSP sering kali menghadapi
tantangan terkait akurasi penilaian kelayakan kredit, yang sebagian besar bergantung pada penilaian subjektif dan prosedur manual,
sehingga berisiko menyebabkan kredit macet. Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan model prediksi kelayakan pemberian
kredit menggunakan algoritma Decision Tree untuk meningkatkan akurasi dan efisiensi proses pengambilan keputusan kredit.
Algoritma Decision Tree dipilih karena kemampuannya dalam mengklasifikasikan nasabah berdasarkan data historis dengan cara yang
mudah dipahami dan interpretatif. Dalam penelitian ini, data nasabah yang mencakup atribut seperti Riwayat Kredit Peminjam, Status
Keuangan, Jumlah Pendapatan, Status Pekerjaan, dan Jumlah Pinjaman digunakan untuk membangun pohon keputusan. Hasil
penelitian menunjukkan bahwa model Decision Tree mampu mencapai akurasi sebesar 86,67%, yang menunjukkan bahwa model ini
efektif dalam memprediksi kelayakan kredit dan dapat diandalkan untuk mendukung keputusan pemberian kredit di koperasi simpan
pinjam. Penelitian ini memberikan kontribusi dalam mengurangi risiko kredit macet dan meningkatkan efisiensi pengambilan
keputusan di koperasi simpan pinjam melalui penerapan teknik data mining yang berbasis pada analisis data historis nasabah.

Kata Kunci: Data Mining; Koperasi Simpan Pinjam; Pola; Kredit; Algoritma Decision Tree.

Abstract—Savings and Loan Cooperatives (KSP) play a crucial role in providing access to financing for the public, particularly in
underbanked areas. However, lending through KSPs often faces challenges related to the accuracy of creditworthiness assessments,
which largely rely on subjective assessments and manual procedures, resulting in the risk of non-performing loans. This study aims to
develop a creditworthiness prediction model using the Decision Tree algorithm to improve the accuracy and efficiency of the credit
decision-making process. The Decision Tree algorithm was chosen for its ability to classify customers based on historical data in a
manner that is easy to understand and interpret. In this study, customer data, including attributes such as Borrower Credit History,
Financial Status, Income Amount, Employment Status, and Loan Amount, was used to construct a decision tree. The results showed
that the Decision Tree model achieved an accuracy of 86.67%, indicating its effectiveness in predicting creditworthiness and its
reliability in supporting credit granting decisions in savings and loan cooperatives. This research contributes to reducing the risk of
non-performing loans and improving the efficiency of decision-making in savings and loan cooperatives through the application of
data mining techniques based on historical customer data analysis.

Keywords: Data Mining; Savings and Loan Cooperatives; Patterns; Credit;, Decision Tree Algorithm.

1. PENDAHULUAN

Koperasi Simpan Pinjam (KSP) merupakan salah satu lembaga keuangan yang memiliki peran penting dalam
menyediakan akses pembiayaan kepada masyarakat, terutama di daerah-daerah yang belum terjangkau oleh perbankan.
Koperasi ini mengedepankan prinsip-prinsip kekeluargaan dan saling membantu antar anggota, dengan memberikan
fasilitas pinjaman dengan bunga yang lebih ringan dibandingkan dengan lembaga keuangan lainnya[1]. Koperasi Simpan
Pinjam memiliki peran yang sangat vital dalam pemberdayaan ekonomi masyarakat. Selain sebagai lembaga keuangan
yang memberikan pinjaman modal, KSP juga berfungsi sebagai tempat untuk menumbuhkan semangat gotong royong
dan solidaritas di kalangan anggotanya. Dengan memberikan pinjaman kepada anggota yang membutuhkan, KSP turut
berkontribusi pada peningkatan kesejahteraan sosial ekonomi di berbagai kalangan masyarakat[2], [3].

Pemberian kredit menjadi salah satu layanan utama yang diberikan oleh koperasi simpan pinjam kepada
anggotanya. Namun, proses pemberian kredit pada koperasi simpan pinjam masih menghadapi tantangan, terutama terkait
dengan akurasi dalam penilaian kelayakan kredit. Dalam banyak kasus, keputusan pemberian kredit lebih mengandalkan
penilaian subjektif dan prosedur yang bersifat manual, seperti kunjungan langsung kepada peminjam. Hal ini
menyebabkan potensi kesalahan dalam evaluasi nasabah yang berisiko terhadap keberhasilan pengembalian pinjaman[4],
[5]. Masalah yang sering terjadi dalam pemberian kredit adalah kredit macet. Kredit macet terjadi ketika peminjam tidak
dapat memenuhi kewajibannya dalam mengembalikan pinjaman tepat waktu. Ini menjadi masalah besar bagi koperasi,
karena dapat mempengaruhi kelangsungan operasional dan kestabilan keuangan koperasi itu sendiri. Kredit macet
biasanya dipengaruhi oleh sejumlah faktor yang tidak selalu dapat dideteksi dengan mudah melalui prosedur yang ada.

Proses pemberian kredit yang ada saat ini seringkali mengandalkan metode kunjungan langsung ke nasabah tanpa
adanya ketentuan yang jelas dan terstruktur mengenai kriteria kelayakan kredit. Proses ini masih bersifat sangat manual,
kurang sistematis, dan bisa jadi memakan waktu lama serta rentan terhadap kesalahan manusia. Tanpa adanya sistem
yang lebih objektif dan berbasis data, pengambilan keputusan terkait kredit sering kali tidak akurat, yang akhirnya bisa
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berujung pada risiko kredit macet yang tinggi.

Adanya permasalahan dalam pemberian kredit yang tidak terstruktur ini mengharuskan dilakukan penelitian untuk
mengembangkan sistem yang lebih efisien dan efektif dalam penilaian kelayakan kredit. Hal ini penting untuk
meminimalisir risiko kredit macet yang dapat mengancam keberlanjutan koperasi. Oleh karena itu, penelitian ini sangat
relevan dalam mengidentifikasi pola-pola yang ada dalam data nasabah untuk memperbaiki sistem pengambilan
keputusan dalam pemberian kredit.

Pemberian kredit yang berbasis pada pola atau sistem yang lebih terstruktur akan membantu pihak koperasi dalam
meminimalisir kesalahan dalam proses seleksi kredit. Dengan adanya pola atau kriteria yang jelas, koperasi dapat
memastikan bahwa keputusan pemberian kredit lebih berbasis pada data dan analisis yang objektif, bukan sekedar
berdasarkan penilaian subjektif atau persepsi personal. Hal ini akan meningkatkan akurasi dan mengurangi kemungkinan
terjadinya kredit macet[6], [7].

Pola-pola dalam pemberian kredit dapat dibentuk dengan memanfaatkan data-data nasabah di masa lampau. Data
ini dapat mencakup informasi mengenai riwayat pembayaran, kemampuan finansial, dan faktor-faktor lain yang relevan
dengan kelayakan kredit. Dengan memanfaatkan data tersebut, koperasi dapat mengidentifikasi faktor-faktor yang
menjadi indikasi risiko dan potensi keberhasilan kredit, sehingga keputusan pemberian kredit dapat diambil dengan lebih
tepat. Data mining adalah teknik yang digunakan untuk menggali pola-pola yang tersembunyi dalam sejumlah besar data.
Dalam konteks pemberian kredit pada koperasi simpan pinjam, data mining dapat membantu untuk mengidentifikasi pola-
pola perilaku peminjam yang cenderung gagal bayar atau sebaliknya. Dengan menggunakan teknik data mining, koperasi
dapat memanfaatkan data historis untuk memprediksi potensi keberhasilan atau kegagalan kredit pada masa yang akan
datang.

Data mining adalah proses yang digunakan untuk mengidentifikasi pola atau hubungan yang tersembunyi dalam
data besar, dengan tujuan untuk mengoptimalkan pengambilan keputusan. Dalam pemberian kredit, data mining berfungsi
untuk mengolah data nasabah secara lebih sistematis dan objektif, sehingga proses pengambilan keputusan bisa lebih
efisien dan lebih tepat. Dengan data mining, koperasi dapat membuat keputusan berbasis data yang lebih akurat dan
mengurangi subjektivitas dalam pemberian kredit[8], [9].

Salah satu metode dalam data mining yang dapat digunakan untuk menyelesaikan masalah dalam pemberian kredit
adalah algoritma Decision Tree. Decision Tree adalah model prediksi yang dapat digunakan untuk memetakan keputusan
atau hasil berdasarkan serangkaian kondisi atau kriteria yang ada. Dalam konteks pemberian kredit, Decision Tree dapat
membantu menentukan kriteria yang tepat untuk menilai kelayakan kredit nasabah berdasarkan data historis nasabah yang
telah ada[10], [11].

Decision Tree adalah metode yang digunakan untuk membuat keputusan berdasarkan serangkaian pilihan dan
kriteria yang terstruktur. Algoritma ini membentuk struktur pohon yang menggambarkan keputusan berdasarkan kondisi-
kondisi tertentu, yang memudahkan analisis dan prediksi. Keunggulan dari Decision Tree adalah kemampuannya untuk
mengatasi data yang kompleks dan besar, serta memberikan hasil yang mudah dipahami dan diinterpretasikan[12], [13].

Pada proses yang dilakukan tidak terlepas dari penelitian terdahulu terkait algoritma decision tree yang banyak
diimpelentasikan pada berbagai bidang seperti penelitian yang dilakukan oleh Najiyah Nailil Aman[14] dimana
menggunakan algoritma decision tree untuk untuk prediksi prestasi siswa. Hasil penelitian yang mereka lakukan
menunjukan bahwa prediksi kenaikan atau kelulusan menunjukkan tingkat presisi 99,01%, sedangkan tingkat presisi
untuk prediksi ketidaklulusan mencapai 71,43%. Dengan demikian, tingkat keberhasilan prediksi lulus mencapai 98,04%,
sedangkan prediksi ketidaklulusan adalah 83,33%.

Penelitian lainnya oleh Muhammad Tantowi Jauhari[15] dimana penggunaan algoritma decision tree untuk
memprediksi keterlambatan pembayaran piutang. Dimana hasil yang didapatkan oleh peneliti yakni model klasifikasi
Decision Tree yang dibangun berhasil mencapai akurasi keseluruhan sebesar 92.70%. Analisis atribut mengidentifikasi
“Status Pembayaran” bulan berjalan sebagai faktor paling dominan dalam memprediksi keterlambatan.

Selain itu, penelitian dilakukan oleh Agung Rachmat Raharja[16] pada penelitian yang dilakukan algoritma
decision tree diimplementasikan untuk klasifikasi risiko seseorang terkena penyakit jantung. Dan hasil dari penelitian
yang dilakukan Hasilnya model Decision Tree yang digunakan untuk memprediksi risiko penyakit jantung berdasarkan
dataset Framingham. Model ini mencapai akurasi 74% pada data pengujian.

Penelitian lainnya dilakukan oleh Nurul Azwanti[17] dimana proses penelitian berkaitan dengan Kepuasan
Customer. Serta hasil yang didapatkan pada penelitian menyimpulkan bahwa algoritma Decision Tree adalah alat yang
efektif dalam analisis kepuasan pelanggan dan dapat digunakan sebagai dasar pengambilan keputusan yang lebih baik
untuk meningkatkan kualitas layanan perusahaan.

Terakhir penelitian yang dilakukan oleh Siti Bulkisah[18] dengan penelitian yang dilakukan algoritma decision
tree untuk klasifikasi status gizi balita dan hasil dari penelitian hasil akurasi yang dicapai sebesar 99,18%. Perlu adanya
pengujian lebih lanjut dengan menggunakan metode lain seperti naive bayes dan neural network agar memperoleh
perbandingan dengan tingkat akurasi yang lebih tinggi dalam penentuan status gizi.

Tujuan dari penelitian ini adalah untuk mengembangkan model prediksi yang dapat digunakan oleh koperasi
simpan pinjam dalam menilai kelayakan kredit nasabah. Penelitian ini bertujuan untuk memanfaatkan metode Decision
Tree dalam membentuk pola pemberian kredit yang lebih efisien dan akurat, serta mengurangi risiko kredit macet yang
dapat merugikan koperasi.

Hasil yang diharapkan dari penelitian ini adalah terciptanya model prediksi pemberian kredit yang dapat
diimplementasikan oleh koperasi simpan pinjam, dengan menggunakan algoritma Decision Tree untuk menganalisis data
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historis nasabah. Model ini diharapkan dapat meningkatkan akurasi dalam pengambilan keputusan pemberian kredit dan
meminimalisir risiko kredit macet, serta membantu koperasi untuk lebih memahami karakteristik nasabah yang berisiko
tinggi atau rendah dalam pengembalian kredit.

2. METODOLOGI PENELITIAN
2.1 Tahapan Penelitian

Tahapan penelitian merupakan langkah-langkah yang sistematis dan terstruktur yang diambil untuk mencapai tujuan dari
suatu penelitian. Setiap tahap dalam penelitian memiliki peran yang sangat penting dalam memastikan bahwa proses
penelitian berjalan dengan baik dan menghasilkan temuan yang valid serta dapat dipertanggungjawabkan. Tahapan-
tahapan ini berfungsi sebagai panduan untuk peneliti dalam melakukan setiap aktivitas yang diperlukan, dimulai dari
identifikasi masalah hingga kesimpulan akhir. Berikut adalah penjelasan mendetail mengenai tahapan penelitian yang
digunakan dalam penelitian ini:

Q) Identifikasi Masalah

1

Perumusan Masalah

!

% Studi Literatur

!

1 Analisis Data

!

o Analisis Masalah

!

9 Penerapan Metode

!

Hasil Penelitian

Gambar 1. Tahapan Penelitan

Pada Gambar 1. Tahapan Penelitian menunjukkan langkah-langkah yang harus dilalui dalam penelitian ini. Dalam
penelitian ini, tahapan-tahapan yang dilakukan disusun secara sistematis untuk memastikan bahwa setiap proses
dilaksanakan dengan cermat dan terstruktur. Setiap tahapan memiliki peran yang sangat penting dalam menjamin
kelancaran penelitian dan memastikan hasil yang diperoleh dapat dipertanggungjawabkan.

2.2 Data Mining

Data mining adalah proses yang digunakan untuk menemukan pola, hubungan, atau informasi tersembunyi dalam
kumpulan data besar yang tidak terlihat secara langsung. Dalam konteks penelitian ini, data mining berperan penting
dalam mengolah data historis yang telah terkumpul untuk mengidentifikasi pola-pola yang dapat digunakan dalam
pengambilan keputusan[19]. Dengan memanfaatkan teknik data mining, seperti klasifikasi, regresi, dan clustering,
peneliti dapat mengungkap wawasan yang lebih dalam mengenai data yang ada, yang sebelumnya mungkin tidak terlihat.
Data mining memungkinkan peneliti untuk menganalisis data secara lebih efisien dan menemukan informasi yang relevan
untuk menyelesaikan masalah yang ada. Penggunaan data mining dalam penelitian ini akan mengoptimalkan proses
analisis data dan memberikan dasar yang lebih kuat untuk pengambilan keputusan[20].

Selain itu, data mining dapat membantu meningkatkan kualitas dan akurasi dalam pengolahan data, yang sangat
penting dalam konteks pemberian kredit atau analisis bisnis lainnya. Dengan menggunakan algoritma tertentu, seperti
decision tree atau neural networks, peneliti dapat menyusun model prediksi yang berguna untuk memperkirakan hasil
atau tren di masa depan[21]. Hal ini sangat berguna untuk membantu membuat keputusan yang lebih tepat dan berbasis
data. Dalam dunia bisnis dan keuangan, termasuk koperasi simpan pinjam, penerapan data mining memberikan
keuntungan kompetitif dengan memungkinkan analisis yang lebih mendalam dan akurat mengenai perilaku nasabah,
potensi risiko, dan faktor-faktor lain yang mempengaruhi keputusan finansial[22]. Dengan demikian, data mining tidak
hanya mempercepat proses pengambilan keputusan, tetapi juga meningkatkan kualitas keputusan yang diambil[23].
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2.3 Algoritma Decision Tree

Algoritma Decision Tree (pohon keputusan) adalah salah satu metode dalam data mining yang digunakan untuk membuat
keputusan berdasarkan serangkaian kriteria yang terstruktur. Decision Tree bekerja dengan cara membagi data menjadi
beberapa cabang berdasarkan fitur atau atribut yang ada, hingga akhirnya mencapai keputusan yang jelas pada titik akhir
atau "daun" pohon. Proses ini mirip dengan cara manusia dalam membuat keputusan, yang melibatkan serangkaian
pertanyaan untuk mengelompokkan atau mengklasifikasikan data berdasarkan karakteristik tertentu. Keuntungan utama
dari algoritma ini adalah hasil yang mudah dipahami dan diinterpretasikan, karena pohon keputusan berbentuk seperti
diagram yang intuitif[24], [25].

Decision Tree banyak digunakan dalam berbagai bidang, termasuk dalam analisis kredit, diagnosis medis, dan
prediksi pasar. Pada penelitian ini, algoritma Decision Tree digunakan untuk memprediksi kelayakan pemberian kredit,
dengan mengklasifikasikan nasabah berdasarkan faktor-faktor seperti riwayat pembayaran, status keuangan, dan
karakteristik lainnya. Model ini akan memberikan keputusan yang lebih terstruktur dan berbasis data, mengurangi
ketergantungan pada penilaian subjektif dan meningkatkan akurasi dalam menentukan apakah kredit layak diberikan atau
tidak. Adapun tahapan Penyelesaian Algoritma Decision Tree sebagai berikut[26], [27]:

a. Pemilihan Fitur Terbaik (Feature Selection)
Pada langkah pertama, algoritma memilih fitur atau atribut yang paling relevan untuk digunakan dalam pembentukan
pohon keputusan. Fitur tersebut diukur berdasarkan nilai yang paling informatif dalam membedakan kategori atau
kelas.

b. Pembagian Data (Splitting)
Data dibagi ke dalam beberapa subset berdasarkan fitur terpilih. Setiap subset kemudian diperiksa untuk menentukan
apakah pembagian lebih lanjut diperlukan. Pembagian ini dilakukan dengan menggunakan teknik seperti Gini Index
atau Information Gain.

c. Penentuan Daun (Leaf Nodes)
Setelah pembagian data, algoritma akan menentukan daun atau keputusan akhir untuk setiap cabang pohon
berdasarkan hasil analisis data. Daun ini berisi label atau kelas keputusan yang dihasilkan.

d. Pemangkasan Pohon (Pruning)
Pohon keputusan yang terlalu kompleks bisa mengarah pada overfitting, yaitu ketika model terlalu terfokus pada data
latih dan kurang mampu menggeneralisasi data baru. Oleh karena itu, pemangkasan pohon dilakukan untuk
menghilangkan cabang yang tidak signifikan dan menjaga model tetap sederhana dan efektif.

Pada algoritma Decision Tree, fungsi yang sering digunakan untuk memisahkan data berdasarkan informasi yang
ada adalah Entropy dan Gini Index. Berikut adalah rumus untuk kedua fungsi tersebut:

a. Entropy (H)
Entropy digunakan untuk mengukur ketidakpastian dalam data. Semakin tinggi nilai entropy, semakin tidak pasti data
tersebut, dan semakin besar informasi yang diperlukan untuk membuat keputusan. Rumus Entropy untuk suatu node
adalah[28]:

H(S) = — X1 pilog,p; (1

b. Information Gain (IG)
Information Gain mengukur seberapa banyak informasi yang didapat dari suatu pembagian data berdasarkan atribut

tertentu. Pembagian yang baik adalah yang menghasilkan Information Gain tertinggi. Rumus untuk Information Gain
adalah[29]:

16(5,4) = H(S) - L2 H(S,) @)

c. Gini Index (G)
Gini Index digunakan untuk mengukur ketidakmurnian dalam set data. Gini Index yang lebih rendah menunjukkan
pemisahan yang lebih baik. Rumus Gini Index adalah[30]:

Gini(s) =1-Ym", p? (3)

Keberhasilan algoritma Decision Tree sangat bergantung pada pemilihan atribut yang tepat dan pembagian data
yang efisien. Dengan menggunakan Entropy, Information Gain, atau Gini Index, algoritma dapat membentuk pohon
keputusan yang akurat, yang akan memberikan hasil yang dapat diandalkan dalam memprediksi kelayakan kredit atau
masalah lainnya.

3. HASIL DAN PEMBAHASAN
3.1 Analisa Masalah

Salah satu langkah utama dalam analisis masalah adalah mengidentifikasi variabel-variabel yang relevan yang dapat
berkontribusi terhadap keputusan pemberian kredit. Variabel ini meliputi riwayat kredit peminjam, status keuangan,
jumlah pendapatan, dan faktor lainnya yang dapat menggambarkan kemampuan nasabah dalam mengelola dan membayar
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kembali pinjaman. Selain itu, analisis ini juga memperhatikan faktor eksternal seperti kondisi ekonomi dan kebijakan
koperasi yang dapat mempengaruhi keputusan pemberian kredit. Dengan menggunakan metode analisis yang tepat,
seperti data mining atau algoritma statistik, peneliti dapat menggali pola yang ada dalam data historis nasabah yang
membantu dalam mengidentifikasi masalah dan memberikan wawasan lebih dalam mengenai penyebab utama risiko
kredit.

Dalam penelitian ini, analisis masalah dilakukan dengan tujuan untuk memberikan pemahaman yang lebih baik
tentang pola perilaku peminjam dan untuk mengidentifikasi area yang membutuhkan perbaikan dalam proses pemberian
kredit. Misalnya, jika ditemukan bahwa banyak peminjam dengan pendapatan rendah atau tanpa riwayat kredit yang baik
cenderung gagal dalam pembayaran kembali pinjaman, hal ini akan mengarahkan penelitian untuk merumuskan kebijakan
atau sistem yang lebih selektif dalam pemberian kredit. Dengan demikian, analisis masalah tidak hanya bertujuan untuk
mengidentifikasi permasalahan yang ada, tetapi juga untuk memberikan rekomendasi praktis yang dapat diterapkan untuk
meningkatkan efektivitas sistem pemberian kredit di koperasi simpan pinjam.

3.2 Penerapan Algortima Decision Tree

Penerapan algoritma Decision Tree dalam penelitian ini bertujuan untuk meningkatkan akurasi dan efisiensi dalam proses
pemberian kredit oleh koperasi simpan pinjam. Algoritma Decision Tree bekerja dengan cara membangun pohon
keputusan yang mengklasifikasikan nasabah berdasarkan sejumlah atribut penting, seperti riwayat kredit, status keuangan,
pendapatan, status pekerjaan, dan jumlah pinjaman. Setiap cabang pohon mewakili pertanyaan atau kondisi dari atribut
tertentu yang membagi data menjadi dua atau lebih subset, hingga akhirnya mencapai keputusan akhir di daun pohon,
yaitu apakah nasabah layak atau tidak untuk diberikan kredit. Dengan menggunakan data historis nasabah, algoritma ini
memungkinkan koperasi untuk membuat keputusan berbasis data yang lebih objektif, menggantikan keputusan yang
biasanya bersifat subjektif dan bergantung pada persepsi individu.

Selain itu, penerapan algoritma Decision Tree dapat membantu koperasi untuk mengidentifikasi pola atau faktor-
faktor yang berkontribusi terhadap kelayakan kredit, seperti pengaruh riwayat pembayaran atau pendapatan terhadap
kemungkinan nasabah dapat melunasi pinjaman. Dengan menggunakan teknik seperti Information Gain atau Gini Index,
algoritma ini memilih atribut yang memberikan kontribusi paling besar dalam memisahkan kategori nasabah yang layak
dan tidak layak kredit. Setelah model dibangun, pohon keputusan dapat diuji dan dipangkas untuk menghindari
overfitting, memastikan model yang dihasilkan tidak hanya akurat pada data latih tetapi juga mampu menggeneralisasi
dengan baik pada data baru. Hasil dari penerapan algoritma ini memungkinkan koperasi untuk meningkatkan efisiensi
operasional dan mengurangi risiko kredit macet dengan memberikan keputusan kredit yang lebih tepat. Sebelum
dilakukan penelitian perlu kiranya diketahui untuk data yang digunakan pada penelitian, adapun data yang digunakan
pada penelitian dapat dilihat pada tabel berikut:

Tabel 1. Data Penelitian

No Riwayat Kredit Status Jumlah Status Jumlah Layak
) Peminjam Keuangan Pendapatan (Rp) Pekerjaan Pinjaman (Rp) Kredit
1 Baik Stabil 5,000,000 Tetap 10,000,000 Ya
2 Buruk Tidak Stabil 8,000,000 Kontrak 12,000,000 Tidak
3 Baik Tidak Stabil 4,000,000 Kontrak 6,000,000 Ya
4 Baik Stabil 7,500,000 Kontrak 15,000,000 Ya
5 Baik Stabil 3,000,000 Tetap 5,000,000 Tidak
6 Buruk Stabil 6,500,000 Tetap 8,000,000 Ya
7 Baik Tidak Stabil 9,000,000 Tetap 18,000,000 Ya
8 Baik Tidak Stabil 4,500,000 Tetap 7,000,000 Ya
9 Baik Stabil 2,000,000 Tetap 4,000,000 Tidak
10 Buruk Tidak Stabil 6,000,000 Kontrak 10,000,000 Ya
11 Baik Tidak Stabil 3,500,000 Kontrak 5,000,000 Tidak
12 Baik Stabil 5,500,000 Tetap 9,000,000 Ya
13 Buruk Stabil 7,000,000 Kontrak 13,000,000 Ya
14 Baik Tidak Stabil 2,500,000 Tetap 3,000,000 Tidak
15 Baik Stabil 10,000,000 Kontrak 20,000,000 Ya

Pada penelitian ini, Tabel 1 menyajikan data yang digunakan untuk membangun model prediksi kelayakan
pemberian kredit menggunakan algoritma Decision Tree. Tabel ini mencakup lima atribut penting yang digunakan untuk
mengevaluasi kelayakan kredit nasabah, yaitu Riwayat Kredit Peminjam, Status Keuangan, Jumlah Pendapatan, Status
Pekerjaan, dan Jumlah Pinjaman. Setiap atribut ini memiliki nilai yang mencerminkan karakteristik dan kondisi finansial
nasabah yang akan menjadi dasar dalam pengambilan keputusan kredit. Data yang disajikan dalam Tabel 1 terdiri dari 15
record yang menggambarkan berbagai situasi nasabah, dengan masing-masing record menunjukkan apakah nasabah
tersebut layak atau tidak untuk diberikan kredit.

Proses penyelesaian pada Algoritma Decision Tree berdasarkan dengan pengelompokan terhadap data, maka dari
itu kiranya data berupa data numerik dilakukan tahapan preprocessing untuk penyesuaian terhadap data menjadi data
pengelompokan. Adapun proses penyesuaian terhadap data dapat mengikuti ketentuan berikut:
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Tabel 2. Preprocessing Jumlah Pendapatan

No Besaran Jumlah Pendapatan Preprocessing
1 <Rp. 3.000.000,- Rendah
2 Rp. 3.000.000,- s/d Rp. 7.000.000,- Menengah
3 >Rp. 7.000.000,- Tinggi

Pada Tabel 2 menunjukkan langkah-langkah yang dilakukan dalam tahap preprocessing terhadap atribut Jumlah
Pendapatan dalam data penelitian. Preprocessing adalah proses penting yang bertujuan untuk mempersiapkan data agar
siap digunakan dalam model prediksi. Selanjutnya dilakukan terhadap tahapan preprocessing terhadap jumlah penelitian

Tabel 3. Preprocessing Jumlah Pinjaman

No Besaran Jumlah Pendapatan Preprocessing
1 <Rp. 5.000.000,- Kecil
2 Rp. 5.000.000,- s/d Rp. 10.000.000,- Sedang
3 >Rp. 10.000.000,- Besar

Pada Tabel 3 menunjukkan langkah-langkah yang dilakukan dalam tahap preprocessing terhadap atribut Jumlah
Pinjaman dalam data penelitian. Preprocessing adalah proses penting yang bertujuan untuk mempersiapkan data agar siap
digunakan dalam model prediksi. Selanjutnya dilakukan terhadap penyesuaian data penelitian berdasarkan dengan
tahapan preprocessing.

Tabel 4. Penyesuaian Data Penelitian

No Riwayat Kredit Status Jumlah Status Jumlah Layak
) Peminjam Keuangan Pendapatan (Rp) Pekerjaan Pinjaman (Rp) Kredit
1 Baik Stabil Menengah Tetap Sedang Ya
2 Buruk Tidak Stabil Tinggi Kontrak Besar Tidak
3 Baik Tidak Stabil Menengah Kontrak Sedang Ya
4 Baik Stabil Tinggi Kontrak Besar Ya
5 Baik Stabil Menengah Tetap Sedang Tidak
6 Buruk Stabil Menengah Tetap Sedang Ya
7 Baik Tidak Stabil Tinggi Tetap Besar Ya
8 Baik Tidak Stabil Menengah Tetap Sedang Ya
9 Baik Stabil Rendah Tetap Kecil Tidak
10 Buruk Tidak Stabil Menengah Kontrak Besar Ya
11 Baik Tidak Stabil Menengah Kontrak Sedang Tidak
12 Baik Stabil Menengah Tetap Sedang Ya
13 Buruk Stabil Menengah Kontrak Besar Ya
14 Baik Tidak Stabil Rendah Tetap Kecil Tidak
15 Baik Stabil Tinggi Kontrak Besar Ya

Pada Tabel 4 menampilkan langkah-langkah yang diambil untuk melakukan penyesuaian data dalam penelitian
ini. Penyesuaian data adalah tahap krusial yang bertujuan untuk memastikan bahwa dataset yang digunakan dalam analisis
sudah dalam kondisi optimal dan sesuai dengan tujuan penelitian. Tabel ini menyajikan data yang telah disesuaikan agar
dapat digunakan secara efisien dalam model Decision Tree. Setelah dilakukan proses penyesuaian data, maka selanjutnya
dilakukan tahapan pengujian terhadap data, proses pengujian dilakukan dengan menggunakan Tools Rapid Miner.
Adapun tahapan pengujian seperti berikut:

Decision Tree

tra modD fes
’ |
Read Excel SetRole ) e
fil out <] exa [T]5] exa WeID
2 v |
\/ or e

v

Gambar 2. Operator Pengujian Decision Tree Pada Rapid Miner

Pada Gambar 2 menunjukkan tampilan operator pengujian Decision Tree yang digunakan dalam RapidMiner,
sebuah platform analisis data yang sangat berguna untuk membangun, menguji, dan mengevaluasi model prediksi
menggunakan algoritma Decision Tree. Kemudian dilakukan proses pengujian sehingga didapatkan hasil sebagai berikut:
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Jumlah Pendapatan

Menengah Rendah Tinggi
. . .. Tidak . . ..
Riwayat Kredit Peminjam Riwayat Kredit Peminjam
_ ]
Baik Buruk Baik  Buruk
Ya Ya Tidak

Status Pekerjaan

Kontrak Tetap
Ya

Status Keuangan

Stabil Tidak Stabil
Ya Ya

Gambar 3. Hasil Pengujian Algoritma Decision Tree

Pada Gambar 3 menampilkan hasil pengujian dari algoritma Decision Tree yang diterapkan dalam penelitian ini.
Pengujian dilakukan dengan menggunakan data uji yang sebelumnya dipisahkan dari data latih, dan hasilnya
mencerminkan seberapa baik model Decision Tree dalam memprediksi kelayakan pemberian kredit kepada nasabah.
Adapun dari hasil tersebut didapatkan pola aturan sebagai berikut:

Jumlah Pendapatan = Menengah

| Riwayat Kredit Peminjam = Baik

| | Status Pekerjaan = Kontrak: Ya {Ya=1, Tidak=1}

| | Status Pekerjaan = Tetap

| | | Status Keuangan = Stabil: Ya {Ya=2, Tidak=1}

| | | Status Keuangan = Tidak Stabil: Ya {Ya=1, Tidak=0}
| Riwayat Kredit Peminjam = Buruk: Ya {Ya=3, Tidak=0}
Jumlah Pendapatan = Rendah: Tidak {Ya=0, Tidak=2)}
Jumlah Pendapatan = Tinggi

| Riwayat Kredit Peminjam = Baik: Ya {Ya=3, Tidak=0}

| Riwayat Kredit Peminjam = Buruk: Tidak {Ya=0, Tidak=1}

Setelah didapatkan terhadap pola atau role dari hasil pengujian algoritma decision tree, maka selanjutnya dilakukan
proses pengujian terhadap hasil akurasi terhadap model, adapun pengukuran akurasi menggunakan Tools Rapid Miner
dapat dilihat berikut:

Decision Tree

Read Excel Set Role
fil } out G exa [T exa
- =
ori
v Apply Model Performance
J (] mod lab lab % per
v
G unl mod per exa
v v
Read Excel (2) Set Role (2)
fil } out exa exa
= g
7 ori
v

Gambar 4. Pengujian Akurasi Decision Tree

Pada Gambar 4 menunjukkan operator pengujian akurasi dari model Decision Tree yang diterapkan dalam
penelitian ini. Pengujian akurasi adalah salah satu metrik utama yang digunakan untuk menilai seberapa baik model dalam
memprediksi hasil yang benar berdasarkan data uji. Dalam Gambar 4, akurasi dihitung sebagai persentase prediksi yang
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benar dibandingkan dengan total jumlah prediksi yang dilakukan. Adapun hasil akhir akurasi dari proses pengujian dapat
dilihat berikut:

Tabel 5. Hasil Akurasi Pengujian Algoritma Decision Tree

True Ya True Tidak Class Precision

Pred. Ya 10 2 83,33%
Pred. Tidak 0 3 100%
Class Recall ~ 100% 60% 86,67%

Pada tabel 5 menunjukkan hasil pengujian akurasi dari algoritma Decision Tree yang diterapkan dalam penelitian
ini. Pengujian ini bertujuan untuk mengukur sejauh mana model Decision Tree dapat memprediksi dengan benar apakah
nasabah layak atau tidak layak mendapatkan kredit berdasarkan data uji yang telah dipersiapkan. Dari proses pengujian
yang dilakukan didapatkan untuk tingkat akurasi sebesar 86,67%.

4. KESIMPULAN

Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan model prediksi kelayakan pemberian kredit pada koperasi simpan pinjam
menggunakan algoritma Decision Tree. Algoritma ini dipilih karena kemampuannya untuk memberikan hasil yang mudah
dipahami dan interpretatif, serta efektif dalam mengklasifikasikan nasabah berdasarkan data historis yang ada. Dalam
penelitian ini, data nasabah yang mencakup atribut seperti Riwayat Kredit Peminjam, Status Keuangan, Jumlah
Pendapatan, Status Pekerjaan, dan Jumlah Pinjaman digunakan sebagai input untuk membangun model pohon keputusan.
Proses penelitian dimulai dengan pengumpulan dan pembersihan data, diikuti dengan tahap preprocessing yang
memastikan data dalam kondisi optimal untuk analisis. Setelah itu, Decision Tree diterapkan untuk membangun pohon
keputusan yang dapat memprediksi apakah nasabah layak atau tidak layak mendapatkan kredit. Model yang dibangun
kemudian diuji menggunakan data uji, dan hasil pengujian menunjukkan bahwa model Decision Tree memiliki akurasi
sebesar 86,67%. Angka ini menunjukkan bahwa model mampu memprediksi kelayakan kredit dengan tingkat akurasi
yang cukup tinggi, sehingga dapat diandalkan untuk mendukung pengambilan keputusan kredit di koperasi simpan
pinjam.
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